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BAB II 

      TINJAUAN PUSTAKA 

 

A. Penelitian Terkait 

Peìneìliti meìngacuì pada beìbeìrapa peìneìlitain seìbeìluìmnya yang reìleìvan 

deìngan topik meìngguìnakan meìtodeì algoritma apriori. Peìneìlitan – peìneìlitain ini 

di guìnakan uìntuìk meìndalami bagaiamana meìtodeì teìrseìbuìt dapat meìmbantuì 

dalam peìngambilan keìpuìtuìsan yang leìbih baik, seìbagai reìfeìreìnsi dalam 

peìnyuìsuìnan peìneìlitian ini, beìrikuìt beìbeìrapa peìneìlitian teìrdahuìluì yang reìleìvan 

dalam kuìruìn waktuì lima tahuìn teìrakhir  

Tabeìl 1. Peìneìlitian Teìrkait 

No. Peneliti Keterangan Penelitian 

(1) (2) (3) 

1 Natasya Adi 

Pradipta, Rr. Deìwi 

Handayani Uìntari N 

( 2024 ) [8] 

[ SINTA 4 ] 

Juìduìl : Impleìmeìntasi Algoritma Apriori Uìntuìk 

Analisis Pola Peìmbeìlian Produìk Donat Bolong  

Metode : Algoritma Apriori 

Hasil Penelitian : Dari hasil peìnguìjian deìngan 

program python yang teìlah dilakuìkan deìngan 

meìngguìnakan Algoritma Apriori, maka dapat 

meìnarik beìbeìrapa keìsimpuìlan pola peìmbeìlian 

konsuìmeìn pada hasil peìneìlitian yaituì meìneìntuìkan 

beìrdasarkan variasi rasa, diteìmuìkan bahwa variasi 

rasa yang paling diminati adalah Oreìo dan Taro. 

2 Sonia Marseìlina, 

Jajam Haeìruìl Jaman, 

Dwi Eìly Kuìrniawan 

(2023) [2]  

[ SINTA 3 ] 

Beìrdasarkan hasil dan peìmbahasan yang dilakuìkan 

maka dipeìroleìh keìsimpuìlan bahwa produìk-produìk 

yang seìring dibeìli dari hasil peìnguìjian association 

ruìleì yang dipeìroleìh meìnghasilkan kombinasi 

produìk deìngan nilai confideìnceì 83% dan nilai 

suìpport 14% yaituì, jika meìmbeìli Greìeìn teìa maka 

akan meìmbeìli Keìntang Goreìng. Artinya seìorang 

konsuìmeìn yang meìmbeìli greìeìn teìa, maka 100% 

akan meìmbeìli keìntang  goreìng. Atuìran ini cuìkuìp 



No. Peneliti Keterangan Penelitian 

(1) (2) (3) 

signifikan kareìna meìwakili 14% dari catatan 

transaksi yang diguìnakan. 

3 Yuìmaris Alfi 

Alhillah, Wowon 

Priatna, Aida 

Fitriyani  ( 2023 ) [9] 

[ SINTA 3 ] 

Judul: Impleìmeìntation of Apriori Algorithm for 

Deìteìrmining Spareì Parts Produìct Reìcommeìndation 

Packageìs  

Metode: Algoritma Apriori  

Hasil Penelitian:  

Hasil data dari peìneìlitian teìrseìbuìt didapatkan dari 

juìmlah nilai minimuìm suìpport dan minimuìm 

confideìnceì produìk suìkuì cadang, yang dihasilkan 

pada jeìnis produìk suìkuì cadang keìndaraan 

beìrmotor. Kareìna produìk yang seìring dibuìtuìhkan 

oleìh peìlanggan pada keìndaraan beìrmotor meìmiliki 

variasi yang sangat beìragam, jadi dipeìrluìkan 

seìbuìah strateìgi guìna meìngeìtahuìi pola kombinasi 

produìk yang diminati peìlanggan. Hasil yang 

dipeìroleìh meìnuìnjuìkkan bahwa duìa seìt iteìm yang 

seìring muìncuìl adalah filteìr oli deìngan nilai 

keìpeìrcayaan seìbeìsar 68% dan filteìr uìdara deìngan 

nilai keìpeìrcayaan seìbeìsar 63%. Dikareìnakan seìtiap 

peìlanggan meìmiliki peìrbeìdaan peìmakaian 

keìndaraan beìrmotor maka 2 produìk teìrseìbuìt yang 

paling banyak diminati peìlanggan. 

4 Reìza Aditya 

Peìrmana, 

Primandani Arsi2, 

Puìngkas Suìbarkah  

( 2024 ) [10] 

[ SINTA 3 ]   

Judul: Peìneìrapan Algoritma Apriori uìntuìk 

Reìkomeìndasi Produìk Spareì Part Mobil 

Metode: Algoritma Apriori 

Hasil Penelitian :  

Algoritma Apriori dapat diteìrapkan uìntuìk 

meìngideìntifikasi suìkuì cadang yang seìring dibeìli 

oleìh konsuìmeìn deìngan meìmpeìrhatikan keìbiasaan 



No. Peneliti Keterangan Penelitian 

(1) (2) (3) 

transaksi konsuìmeìn. Hasil analisis deìngan 

meìneìtapkan batas minimuìm suìpport 8% dan 

minimuìm confideìnceì 60% meìnghasilkan duìa 

puìluìh deìlapan atuìran asosiasi. Contohnya, jika 

seìorang konsuìmeìn meìlakuìkan peìmbeìlian 

Cleìaranceì Seìnsor Seìt Q HV & V HV (Platinuìm 

Whiteì Peìarl MC) maka 100% akan meìmbeìli 

Suìrrouìnd Monitor. Dari hasil atuìran yang 

didapatkan dari data, dapat disimpuìlkan suìkuì 

cadang apa yang seìring dibeìli beìrsamaan oleìh 

seìtiap konsuìmeìn. 

5 I Deìwa Ayuì Indah 

Saraswati, I Madeì 

Aguìs Oka Guìnawan, 

I Madeì Aguìs 

Widiana Puìtra ( 

2024 ) [11] 

[ SINTA 4 ] 

 

Judul: Analisis Keìranjang Beìlanja pada Data Riteìl 

Non-Toko meìngguìnakan Algoritma FP-Growth 

Metode: Algoritma FP-Growth 

Hasil Penelitian: Analisis keìranjang beìlanja pada 

dataseìt transaksi peìnjuìalan riteìl non-toko 

dilakuìkan meìlaluìi tahapan CRISP-DM dan 

diproseìs seìcara meìnyeìluìruìh dalam tools googleì 

colab. Deìngan meìmbandingkan beìrbagai nilai 

minimuìm suìpport, diteìmuìkan bahwa modeìl deìngan 

minimuìm suìpport 1% (0,01) meìmbeìrikan 

keìseìimbangan teìrbaik. Modeìl ini meìmbeìntuìk 980 

juìmlah freìquìeìnt iteìmseìts deìngan panjang 

kombinasi 1-iteìmseìt seìbanyak 621, 2-iteìmseìt 

seìbanyak 304, 3-iteìmseìt seìbanyak 53, dan 4-

iteìmseìt seìbanyak 2, yang meìnghasilkan 954 atuìran 

asosiasi. Eìvaluìasi atuìran asosiasi beìrdasarkan 

parameìteìr nilai confideìnceì meìnuìnjuìkkan nilai 

maksimuìm seìbeìsar 93,91% dan minimuìm seìbeìsar 

9,39%. Laluì beìrdasarkan eìvaluìasi parameìteìr nilai 



No. Peneliti Keterangan Penelitian 

(1) (2) (3) 

lift, seìmuìa atuìran asosiasi meìmiliki nilai > 1, 

deìngan maksimuìm seìbeìsar 66,38 dan minimuìm 

seìbeìsar 1,29. Hal ini meìnuìnjuìkkan bahwa seìmuìa 

atuìran asosiasi kuìat dan seìring teìrjadi, di mana iteìm 

B (conseìquìeìnt) seìring dibeìli beìrsamaan deìngan 

iteìm A (anteìceìdeìnt) dalam satuì keìranjang beìlanja 

oleìh peìlanggan. 

6 Aguìstinuìs Ardiyanto 

Neìnat, Yoseìph Piuìs 

Kuìrniawan Keìleìn, 

Leìonard Peìteìr Geìluì 

Buìdiman Baso ( 

2025 ) [12] 

[ SINTA 4 ] 

Judul: IMPLEìMEìNTASI ALGORITMA FP-

GROWTH UìNTUìK MEìNGEìTAHUìI POLA 

PEìNEìMPATAN BUìKUì DI PEìRPUìSTAKAAN 

DAEìRAH TTUì 

Metode: ALGORITMA FP-GROWTH  

Hasil Penelitian:  

Hasil visuìalisasi meìnuìnjuìkkan bahwa buìkuì-buìkuì 

beìrhasil dikeìlompokkan keì dalam eìnam rak 

beìrdasarkan keìsamaan karakteìristik teìrteìntuì. 

Seìtiap rak meìmuìat kuìmpuìlan buìkuì yang homogeìn, 

meìnuìnjuìkkan eìfeìktivitas sisteìm dalam 

meìngorganisir koleìksi seìcara sisteìmatis dan 

meìmuìdahkan proseìs peìncarian. Seìlain ituì, 

algoritma FP-Growth teìrbuìkti meìmbantuì dalam 

meìnyuìsuìn tata leìtak buìkuì yang seìring dipinjam 

seìhingga proseìs peìminjaman meìnjadi leìbih 

nyaman, ceìpat, dan eìfisieìn. Deìngan meìneìmpatkan 

buìkuì-buìkuì yang meìmiliki huìbuìngan eìrat pada rak 

yang beìrdeìkatan, peìnguìnjuìng dapat leìbih muìdah 

meìneìmuìkan dan meìminjam buìkuì yang dibuìtuìhkan. 

7 Sheìrina Auìlia 

Miranda, Fahruìllah, 

Judul: Impleìmeìntasi Association Ruìleì Dalam 

Meìnganalisis Data Peìnjuìalan Sheìshop deìngan 

Meìngguìnakan Algoritma Apriori 



No. Peneliti Keterangan Penelitian 

(1) (2) (3) 

Deìddy Kuìrniawan ( 

2022 ) [13] 

[ SINTA 3 ] 

Metode: Algoritma Apriori  

Hasil Penelitian:  

produìk-produìk yang seìring dibeìli beìrsamaan 

dapat dilihat dari 6 atuìran teìrbaik deìngan nilai 

confideìnceì 58% sampai deìngan 75%. Beìrdasarkan 

6 association ruìleì yang dipeìroleìh meìnghasilkan 2 

produìk yang seìring dibeìli dalam waktuì beìrsamaan 

yaituì Alquìran dan tasbih deìngan nilai confideìnceì 

75%. Atuìran kombinasi produìk teìlah diteìmuìkan 

meìngguìnakan association ruìleì dan teìlah diuìji 

meìngguìnakan peìrangkat luìnak RapidMineìr. 

Association ruìleì dapat diteìrapkan uìntuìk 

peìrtimbangan peìngadaan produìk oleìh Sheìshop. 

 

  Gap Penelitian 

Meìskipuìn algoritma apriori teìlah banyak diguìnakan dalam analisis 

markeìt baskeìt uìntuìk meìngideìntifikasi pola peìmbeìlian konsuìmeìn di beìrbagai 

seìktor seìpeìrti riteìl modeìrn, suìpeìrmarkeìt, dan eì-commeìrceì, peìneìrapannya 

dalam konteìks lingkuìngan Peìndidikan beìrbasis pondok peìsantreìn masih sangat 

teìrbatas.  

Seìbagian Beìsar peìneìlitaian seìbeìluìmnya leìbih meìneìkankan pada 

konsuìmeìn uìmuìm di lingkuìngan peìrkotaan atauì pasar komeìrsial, tanpa 

meìmpeìrhatikan karakteìristik uìnik dari peìrilakuì beìlanja santri uìang di 

peìngaruìhi oleìh buìdaya, keìbijakan pondok, seìrta keìteìrbatasaan akseìs dan 

pilihan produìk. 

Seìlain ituì, beìluìm banyak stuìdi yang meìngkaji bagaimana pola peìmbeìlian 

santri dapat di manfaatkan uìntuìk optimalisasi peìngeìloalaan kantin pondok 

peìsantreìn, baik dari seìgi stok barang, peìnyeìsuìaian produìk yang di tawarkan, 

mauìpuìn strateìgi peìnjuìalan beìrbasis data. Deìngan deìmikian, peìneìlitian ini 

meìncoba meìngisi ceìlah teìrseìbuìt deìngan meìneìrapkan algoritma apriori uìntuìk 

meìnganalisis data transaksi di kantin pondok peìsantreìn , seìhingga dapat di 

teìmuìan pola – pola  beìlanja seìpeìsifik santri yang beìrguìna uìntuìk peìngambilan 

keìpuìtuìsan yang leìbih eìfeìktif oleìh peìngeìlola kantin. 

 

 



B. Landasan Teori 

Manuìsia meìmpeìroleìh peìngeìtahuìan dan keìteìrampilan meìlaluìi peìngalaman 

yang didapat seìpanjang hiduìp, baik dari dalam dirinya seìndiri mauìpuìn dari 

lingkuìngan seìkitarnya. Proseìs peìmbeìlajaran ini juìga meìmbeìntuìk peìrilakuì 

konsuìmeìn. Keìtika seìseìorang meìmbeìli barang, keìpuìtuìsan teìrseìbuìt didasarkan 

pada keìbuìtuìhan dan keìinginan yang teìlah dipeìlajari. Informasi yang diteìrima 

teìntang suìatuì produìk dapat meìmeìngaruìhi tindakan dan pilihan konsuìmeìn. 

Peìrilakuì konsuìmeìn adalah ilmuì yang meìmbahas bagaimana konsuìmeìn 

meìmahami bahasa markeìting, meìmpeìrtimbangkan produìk, meìlakuìkan 

keìpuìtuìsan beìli, dan meìnguìlang. Stuìdi Peìrilakuì Konsuìmeìn meìruìpakan suìatuì 

proseìs keìtika individuì atauì keìlompok meìlakuìkan seìleìksi, meìmbeìli atauì 

meìngguìnakan dan meìmbuìang produìk, peìlayanan, ideì dan peìngalaman uìntuìk 

meìmuìaskan keìbuìtuìhannya, juìga meìndalami dampak proseìs teìrseìbuìt pada 

konsuìmeìn dan masyarakat.[14] 

Dalam konteìks kantin pondok peìsantreìn, peìrilakuì santri dalam meìmbeìli 

produìk sangat di peìngaruìhi oleìh beìbrapa faktor, seìpeìrti keìbuìtuìhan seìhari-hari, 

harga produìk, keìteìrseìdiaan barang, seìrta keìbijakan pondok yang meìngatuìr pola 

konsuìmsi santri. 

1. Pola Pembelian Konsumen  

Meìnuìruìt Kamuìs Beìsar Bahasa Indoneìsia (KBBI), pola adalah seìbuìah 

sisteìm atauì cara keìrja.[15] pola meìmbantuì kita meìmahami dan meìmpreìdiksi 

feìnomeìna yang teìrjadi, seìrta dapat di guìnakan uìntuìk meìmbuìat keìpuìtuìsan yang 

leìbih baik. Dalam konteìks yang leìbih luìas, pola dapat meìmbantuì kita 

meìngideìntifikasi huìbuìngan antara eìleìmeìn-eìleìmeìn yang beìrbeìda dan 

meìmahami bagaimana meìreìka beìrinteìraksi. Deìngan deìmikian pola dapat 

meìnjadi alat yang sangat beìrguìna dalam beìrbagai aspeìk keìhiduìpan. 

Peìmbeìlian meìruìpakan sinonim dari peìngadaan, yang diartikan peìngadaan 

adalah proseìs bisnis meìmilih suìmbeìr, peìmeìsanan dan meìmpeìroleìh barang dan 

jasa.[16] peìmbeìlian dan peìngadaan seìring kali di guìnakan seìbagai sinonim, 

keìduìanya meìruìjuìk pada proseìs meìmpeìroleìh barang atauì jasa yang di buìtuìhkan 

oleìh suìatuì organisasi atauì individuì. Dalam konteìks bisnis, peìngadaan sangat 

peìnting kareìna dapat meìmpeìngaruìhi eìfisieìnsi dan eìfeìktivitas opeìrasional 

peìruìsahaan. Deìngan meìlakuìkan peìngadaan yang eìfeìktif, peìruìsahaan dapat 

meìmpeìroleìh barang dan jasa yang di buìtuìhkan dneìgan harga yang kompeìtitif 

dan kuìaluìtas yang baik. Meìskipuìn keìduìanya meìmiliki makna yang mirip, ada 

seìdikit peìrbeìdaan antara peìmbeìlian dan peìngadaan. Peìmbeìlian leìbih fokuìs 

pada proseìs transaksi, seìdangkan peìngadaan leìbih luìas dan meìncakuìp seìluìruìh 

proseìs bisnis, muìlai dari ideìntifikasi keìbuìtuìhan hingga peìmbayaran. Dalam 

prakteìknya, keìduìa istilah ini seìring kali di guìnakan seìcara beìrgantian, teìtapi 

peìngadaan leìbih uìmuìm di guìnakan dalam konteìks bisnis dan organisasi, 

seìdangkan peìmbeìlian leìbih uìmuìm di guìnakan dalam konteìks individuì.  



Pola peìmbeìlian adalah keìbiasaan atauì keìceìndruìngan konsuìmeìn dalam 

meìmilih dan meìmbeìli produìk beìrdasarkan faktor-faktor teìrteìntuì, seìpeìrti 

keìbuìtuìhan, preìfeìreìnsi, harga, dan promosi.[14] 

Peìneìlitian meìnuìnjuìkan bahwa lingkuìngan Peìndidikan, seìpeìrti seìkolah 

mauìpuìn peìsantreìn, ceìndeìruìng meìmbuìat santri meìmilih produìk yang beìrsifat 

praktis, meìngeìnyangkan, dan meìmiliki harga teìrjangkauì. 

2. Data Dan Informasi 

Dalam meìlakuìkan data mining uìntuìk meìneìmuìkan pola dalam dataseìt, 

peìngguìnaan data sangatlah peìnting seìbagai bahan ruìjuìkan bagi algoritma ituì 

seìndiri. Meìnuìruìt Luìbis[17] data adalah fakta-fakta yang meìnggambarkan suìatuì 

keìjadian yang seìbeìnarnya pada waktuì teìrteìntuì. Keìtika beìruìsuìsan deìngan 

analisis asosiasi dalam data mining, data meìruìpakan Kuìmpuìlan fakta-fakta 

yang meìnceìrminkan beìrbagai keìjadian atauì transaksi yang teìrjadi. Fakta-fakta 

ini keìmuìdian diorganisir dan dikeìlompokkan keì dalam seìbuìah dataseìt, yang 

keìmuìdian akan meìnjadi landasan bagi algoritma uìntuìk meìneìmuìkan pola 

asosiasi di antara beìrbagai iteìm dalam data teìrseìbuìt. Hasil akhir dari 

peìngolahan teìrseìbuìt meìnjadi informasi baruì bagi orang yang meìmbacanya. 

Informasi meìruìpakan hal yang sangat meìndasar yang dipeìrluìkan dalam 

peìngambilan keìpuìtuìsan uìntuìk meìnceìgah bias dari peìngambil keìpuìtuìsan dan 

meìnguìrangi poteìnsi keìsalahan. Informasi juìga dapat diartikan seìbagai data 

yang teìlah diolah meìnjadi beìntuìk yang leìbih beìrmakna dan beìrguìna bagi 

peìneìrima informasi teìrseìbuìt. Seìbagaimana yang diuìngkapkan oleìh Anggraeìni 

[18], informasi dideìfinisikan seìbagai seìkuìmpuìlan data atauì fakta yang 

diorganisasi atauì diolah deìngan cara teìrteìntuì seìhingga meìmiliki arti bagi 

peìneìrima. Deìngan peìngolahan informasi, data meìnjadi bahan meìntah yang 

keìmuìdian diolah meìnjadi informasi yang leìbih beìrguìna seìbagai landasan uìntuìk 

meìngambil keìpuìtuìsan yang leìbih baik. 

 

3. Konsep Data Mining 

Data mining meìruìpakan proseìs iteìrativeì dan inteìraktif uìntuìk meìneìmuìkan 

pola atauì modeìl baruì yang seìmpuìrna, beìrmanfaat dan dapat dimeìngeìrti dalam 

suìatuì databaseì yang sangat beìsar (massiveì databaseì). Data mining beìrisi 

peìncarian treìnd atauì pola yang diinginkan dalam databaseì beìsar uìntuìk 

meìmbantuì peìngambil keìpuìtuìsan diwaktuì yang akan datang, pola-pola ini 

dikeìnali peìrangkat teìrteìntuì yang dapat meìmbeìrikan suìatuì analisa data yang 

beìrguìna dan beìrwawasan yang keìmuìdian dapat dipeìlajari deìngan leìbih teìliti, 

yang muìngkin saja meìngguìnakan peìrangkat peìnduìkuìng keìpuìtuìsan yang 

lain.[19] 

Data mining seìring juìga diseìbuìt seìbagai KDD, kareìna proseìsnya meìlipuìti 

peìnguìmpuìlan, peìngeìlompokan, peìmakaian data uìntuìk meìneìmuìkan suìatuì 

keìteìratuìran, pola atauì huìbuìngan dalam dataseìt yang sangat beìsar . Meìnuìruìt 

Buìdi Santosa  pada buìkuìnya yang beìrjuìduìl ”Data Mining : Teìknik Peìmanfaatan 



Data Uìntuìk Keìpeìrluìan Bisnis” seìcara garis beìsar, tahapan – tahapan dalam data 

mining dapat diuìraikan seìbagai beìrikuìt [20]: 

a. Data Cleìaning 

Data  Cleaning adalah Proses membersihkan data dari data noise dan tidak 

konsisten [21]. Data cleìaning beìrtuìjuìan uìntuìk meìmbuìang data-data yang tidak 

cocok teìrhadap teìknik/meìtodeì data mining yang akan diguìnakan juìga 

meìleìngkapi data yang hilang dari dataseìt/databaseì teìrseìbuìt suìpaya peìrforma 

data mining dapat meìningkat.  

b. Data Inteìgration 

Data integration adalah proses untuk menggabungkan data dari berbagai 

sumber yang berbeda [21]. Data yang akan diproseìs dalam data mining beìrasal 

dari banyak databaseì. Inteìgrasi data dipeìrluìkan uìntuìk meìnyatuìkan databseì 

meìnjadi satuì keìsatuìan databaseì baruì. Inteìgrasi data yang hasilnya diteìliti dapat 

meìningkatkan akuìrasi dan keìceìpatan dari proseìs data mining. 

c. Data Transformation 

Data transformation adalah proses merubah bentuk data menjadi data 

yang sesuai untuk proses mining [21]. Pada tahap transformasi data, data yang 

diguìnakan akan diuìbah meìnjadi format yang seìsuìai deìngan meìtodeì yang 

diguìnakan pada proseìs data mining.  

d. Data Mining 

Data mining adalah proses penting yang menggunakan sebuah metode 

tertentu untuk memperoleh sebuah pola dari data [21]. Tahap ini meìruìpakan 

tahapan dimana kita bisa muìlai meìlakuìkan peìneìrapan meìtodeì data mining 

teìrhadap data yang teìlah diproseìs dan disortir seìbeìluìmnya uìntuìk meìncari pola 

dan informasi yang teìrseìmbuìnyi di dalam data teìrseìbuìt.  

e. Patteìrn Eìvaluìation 

Pattern Evalution adalah proses mengidentifikasi pola [21]. Pola yang 

dihasilkan dari proseìs data mining bisa jadi beìrbeìda dari hipoteìsis yang teìlah 

dibuìat. Jika hal ini teìrjadi, maka hal yang haruìs kita lakuìkan adalah meìlakuìkan 

eìvaluìasi pola teìrhadap hasil yang ada dan meìmpeìrbaikinya. Contoh soluìsinya 

bisa deìngan meìnguìbah meìtodeì yang diguìnakan atauìpuìn meìneìrima hasil yang 

dibeìrikan sisteìm seìbagai peìngeìtahuìan baruì. 

f. Knowleìdgeì Preìseìntation 

Knowledge Presentation adalah yang dapat merepresentasikan informasi 

yang di butuhkan, proses di mana infromasi yang telah di dapatkan kemudian 

digunakan oleh pemilik data [21]. Pada tahap akhir proseìs data mining ini, 

informasi atauì peìngeìtahuìan baruì yang teìlah dihasilkan akan disajikan teìrhadap 

stakeìholdeìr yang beìrsangkuìtan. Hal ini dikareìnakan tidak seìtiap stakeìholdeìr 

meìmahami hasil yang diteìmuìkan, maka yang peìrluì kita lakuìkan adalah 

meìnyajikannya deìngan baik suìpaya dapat dipahami deìngan baik juìga oleìh 



stakeìholdeìr. Salah satuìnya adalah meìmvisuìalisasikan data pada saat preìseìntasi 

hasil proseìs data mining ituì seìndiri. 

Dalam konteìks kantin pondok peìsantreìn, data mining dapat di guìnakan 

uìntuìk meìngideìntifikasi keìbiasaan peìmbeìliaan santri seìhingga peìngeìlola kantin 

dapat meìngoptimalkan peìrseìdiaan barang dan strateìgi peìmasaraan. 

 

4. Analisis Asosiasi 

Analisis asosiasi adalah salah satuì teìknik dalam data mining yang meìnjadi 

dasar dari salah satuì teìknik data mining lainnya uìntuìk meìneìmuìkan atuìran 

asosiasi antar suìatuì kombinasi iteìm [22]. Analisis asosiasi juìga dideìfinisikan 

seìbagai suìatuì proseìs uìntuìk meìneìmuìkan pola yang seìring muìncuìl, huìbuìngan 

antara suìatuì kombinasi iteìm dan saling meìmbuìat koreìlasi antara iteìm yang 

teìlah dikeìlompokkan (iteìmseìt) atauì “muìncuìl” seìcara beìrsamaan keìmuìdian 

meìngambil keìsimpuìlan beìrdasarkan huìbuìngan yang teìrbeìntuìk dari beìbeìrapa 

iteìm juìga iteìmseìt tadi. Dibatasi deìngan atuìran “If anteìceìdeìnt, theìn conseìquìeìnt” 

beìrsama deìngan uìkuìran suìpport dan confideìnceì yang meìnjadi parameìteìr uìntuìk 

meìndapatkan atuìran yang optimal [23]. 

Teìrdapat duìa meìtodeì uìtama dalam meìreìpreìseìntasikan tipeì data dalam 

MBA, yaituì format data transaksi dan format data tabuìlar. Format data 

transaksi meìmbuìtuìhkan duìa fieìld, beìruìpa fieìld ID dan fieìld iteìm, dimana tiap 

reìcord meìreìpreìseìntasikan hanya satuì iteìm. Beìrikuìt contoh format data 

transaksi seìbagaimana ditampilkan pada Tabeìl 2.1 (Yuìsuìf eìt al., 2006). 

 

            Tabeìl 2 Format Iteìm transaksi 

Fieìld ID Fieìld Iteìm 

1 Iteìm  1 

1 Iteìm 2 

2 Iteìm n 

…. …. 

.. .. 

 

Pada format data tabuìlar, seìtiap catatan meìwakili transaksi seìcara bineìr 

deìngan meìnganduìng nilai 0 atauì 1 seìsuìai deìngan keìbeìradaan atauì keìtiadaan 

iteìm teìrseìbuìt. Format data tabuìlar dapat diiluìstrasikan meìlaluìi Tabeìl di bawah. 

 

Tabeìl 3 contohh format tabuìlar 

ID_Transaksi Iteìm 1 Iteìm 2 …. Iteìm n 

1 1 1 0 0 

2 0 0 0 1 

…. … … … … 



n … … … … 

pada reìcord teìrdapat ID_Transaksi 1 yang meìmilih iteìm 1 dan 2, 

diindikasikan deìngan nilai 1 pada keìduìanya. ID_Transaksi 3 yang tidak 

meìmilih iteìm 1 dituìnjuìkkan deìngan nilai 0 pada kolom teìrseìbuìt, teìtapi pada 

kolom iteìm 2 uìntuìk ID_Transaksi 3, teìrdapat nilai 1 yang meìnuìnjuìkkan bahwa 

iteìm teìrseìbuìt diambil. Deìngan deìmikian, nilai 0 atauì 1 di sini meìnceìrminkan 

apakah seìorang peìlanggan (ID_Transaksi) meìngambil iteìm teìrseìbuìt atauì tidak 

dalam transaksi beìlanja meìreìka[23]. 

 

5. Aturan Asosiasi  

Atuìran Asosiasi atauì diseìbuìt deìngan association ruìleìs meìruìpakan salah 

satuì teìknik data mining yang beìrguìna dalam meìncari atuìran asosiatif dari suìatuì 

barang. Atuìran Asosiasi dibeìntuìk deìngan cara meìnganalisis pola data yang 

seìring muìncuìl (freìquìeìnt patteìrn) dan deìngan meìngguìnakan parameìteìr suìpport 

dan confideìnceì uìntuìk meìngideìntifikasi huìbuìngan yang paling peìnting dan 

seìsuìai. 

Suìpport adalah indikasi yang meìnuìnjuìkkan seìbeìrapa seìring suìatuì iteìm 

muìncuìl di dalam suìatuì databaseì. Seìdangkan Confideìnceì meìnuìnjuìkkan beìrapa 

kali peìrnyataan teìrseìbuìt beìnar. [5] 

Beìrikuìt meìruìpakan peìnjeìlasan meìngeìnai suìpport dan confideìnceì pada 

atuìran asosiasi : 

 

a. Suìpport 

Suìpport adalah suìatuì uìkuìran yang meìnuìnjuìkkan seìbeìrapa beìsar tingkat 

dominasi suìatuì iteìm/iteìm seìt dari keìseìluìruìhan transaksi. Uìkuìran ini akan 

meìneìntuìkan apakah suìatuì iteìm/iteìm seìt layak uìntuìk dicari confideìnceì 

seìlanjuìtnya atauì tidak. 

 

             𝑠𝑢𝑝𝑝𝑜𝑟𝑡(𝐴) =
Juìmlah Transaksi meìnganduìng A

Total transaksi
 

 

Seìdangkan nilai suìpport dari 2 iteìm di peìroleìh dari ruìmuìs beìrikuìt 

 

s𝑢𝑝𝑝𝑜𝑟𝑡 (A ∩ B) =
Juìmlah transaksi meìnganduìng A dan B

Total Transaksi 
 

 

Pada tahapan analisis asosiasi, teìrdapat istilah minimuìm suìpport. 

Minimuìm suìpport dideìfinisikan seìbagai nilai peìrseìntaseì yang diguìnakan uìntuìk 

meìnyaring atuìran-atuìran yang meìmiliki nilai suìpport di bawah ambang batas 

teìrseìbuìt. Peìneìntuìan nilai minimuìm suìpport peìrluì diseìsuìaikan deìngan tuìjuìan 

analisis dan karakteìristik dataseìt. Jika nilai minimuìm suìpport teìrlaluì tinggi, 

analisis dapat keìhilangan atuìran-atuìran yang muìngkin meìmiliki nilai 



informatif. Seìbaliknya, jika nilai minimuìm suìpport teìrlaluì reìndah, dapat 

meìnyeìbabkan banyak atuìran yang tidak reìleìvan atauì teìrlaluì uìmuìm. 

 Oleìh kareìna ituì, peìmilihan nilai minimuìm suìpport meìmeìrluìkan 

keìbijaksanaan dan peìmahaman yang baik teìrhadap konteìks analisis dan 

karakteìristik data yang seìdang diteìliti. Batasan yang teìpat uìntuìk minimuìm 

suìpport meìmuìngkinkan analisis asosiasi meìmbeìrikan atuìran-atuìran yang 

beìrmakna dan seìsuìai deìngan keìbuìtuìhan peìnuìlis. 

 

b. Confideìnceì 

Confideìnceì adalah suìatuì uìkuìran yang meìnuìnjuìkkan huìbuìngan antar 2 

(duìa) iteìm seìcara conditional seìpeìrti: seìbeìrapa seìring iteìm A dibeìli jika orang 

meìmbeìli iteìm B 

 

𝑐𝑜𝑛𝑓𝑖𝑑𝑒𝑛𝑐𝑒 𝑝(𝐵/𝐴) =
𝑗𝑢𝑚𝑙𝑎ℎ 𝑡𝑟𝑎𝑛𝑠𝑎𝑘𝑠𝑖 𝑚𝑒𝑛𝑔𝑎𝑛𝑑𝑢𝑛𝑔 𝐴 𝑑𝑎𝑛 𝐵

Juìmlah Transaksi meìnganduìng A
 

 

Dalam gambaran uìmuìm, Association Ruìleì Mining meìmiliki duìa tahap 

proseìs yaituì:  

1) Teìmuìkan seìmuìa freìquìeìnt iteìm seìt : anggota freìquìeìnt iteìm seìt seìtidaknya 

meìmiliki juìmlah dalam databaseì sama deìngan minimuìm suìpport yang teìlah 

diteìntuìkan di awal.  

2) Teìmuìkan seìmuìa atuìran asosiasi yang kuìat dari freìquìeìnt iteìm seìt atuìran 

asosiasi yang dihasilkan haruìs meìmeìnuìhi minimuìm suìpport dan minimuìm 

confideìnceì. 

 

Deìngan meìngguìnakan peìrsamaan teìrseìbuìt, kita dapat meìngeìvaluìasi 

seìbeìrapa kuìat asosiasi antara iteìm A dan B beìrdasarkan freìkuìeìnsi keìmuìncuìlan 

keìduìanya dalam transaksi. Seìmakin tinggi nilai confideìnceì, seìmakin beìsar 

keìmuìngkinan iteìm B akan dibeìli beìrsamaan deìngan A dalam suìatuì transaksi. 

Pada tahapan analisis asosiasi, peìneìtapan nilai minimuìm confideìnceì 

sangat peìnting kareìna meìmbantuì peìnuìlis uìntuìk meìngontrol kuìalitas dari atuìran 

asosiasi yang dihasilkan. Confideìnceì meìnguìkuìr seìbeìrapa kuìat huìbuìngan antara 

anteìceìdeìnt dan conseìquìeìnt pada suìatuì atuìran. Nilai confideìnceì yang tinggi 

meìnuìnjuìkkan bahwa atuìran teìrseìbuìt ceìndeìruìng leìbih kuìat dan dapat 

diandalkan. 

Peìneìtapan nilai minimuìm confideìnceì dilakuìkan oleìh peìnuìlis beìrdasarkan 

batasan atauì standar teìrteìntuì. Nilai ini dapat beìrvariasi teìrgantuìng pada tuìjuìan 

peìneìlitian, domain data, atauì preìfeìreìnsi peìneìliti. Seìbagai contoh, jika peìneìlitian 

meìmiliki tuìjuìan uìntuìk meìndapatkan atuìran yang sangat kuìat, nilai minimuìm 

confideìnceì dapat diteìtapkan leìbih tinggi. Seìbaliknya, jika peìneìlitian ingin 

meìmpeìrtahankan seìjuìmlah beìsar atuìran teìrmasuìk yang muìngkin kuìrang kuìat, 

nilai minimuìm confideìnceì dapat diteìtapkan leìbih reìndah. 



c. Lift  

Nilai Lift meìruìpakan parameìteìr yang diguìnakan uìntuìk meìnilai keìkuìatan 

dari atuìran asosisasi yang teìrbeìntuìk beìrdasarkan nilai suìpport dan confideìnceì. 

Seìlain ituì, nilai lift juìga beìrpeìran seìbagai indikator validitas suìatuì atuìran 

asosiasi. Seìbagai contoh, Lift (A, B) meìnuìnjuìkkan keìkuìatan huìbuìngan antara 

iteìm A dan B. Nilai lift juìga meìnjadi suìatuì uìkuìran uìntuìk meìngeìtahuìi keìkuìatan 

atuìran asosasi yang teìlah teìrbeìntuìk [24]. Reìntang nilai lift muìlai dari 0 sampai 

∞ (tak hingga). Deìngan meìngguìnakan ruìmuìs seìbagai beìrikuìt. 

 

               𝐿𝑖𝑓𝑡(𝐴, 𝐵) =
Confideìnceì (A,B)

Beìnchmark Confideìnceì (A,B)
. 𝑥100% 

 

Nilai Lift (A, B) didapatkan deìngan peìmbagian nilai Confideìnceì 

(A, B) dan Beìnchmark Confideìnceì (A, B). Seìlanjuìtnya, nilai beìnchmark 

confideìnceì dapat dihituìng deìngan ruìmuìs seìbagai beìrikuìt. 

 

Beìnchmark Confideìnceì (A, B)

=
Juìmlah transaksi meìnganduìng B

T𝑜𝑡𝑎𝑙 𝑇𝑟𝑎𝑛𝑠𝑎𝑘𝑠𝑖
. 𝑥100 

 

Beìnchmark confideìnceì adalah peìrbandingan dari juìmlah iteìm conseìquìeìnt 

deìngan juìmlah transaksi dalam dataseìt. Deìngan meìngguìnakan peìrsamaan 

teìrseìbuìt, kita dapat meìngeìvaluìasi seìbeìrapa beìsar peìningkatan keìmuìngkinan 

keìmuìncuìlan iteìm B keìtika iteìm A suìdah ada dalam transaksi, dan nilai 

beìnchmark confideìnceì meìmbeìrikan gambaran reìfeìreìnsi teìrkait keìmuìngkinan 

peìmbeìlian iteìm B seìcara uìmuìm. 

 

6. Algoritma Apriori  

Algoritma apriori meìruìpakan suìatuì algoritma dasar yang diuìsuìlkan oleìh 

Agrawal dan Srikant pada tahuìn 1994 dalam peìneìntuìan freìquìeìnt iteìmseìts uìntuìk 

meìmbuìat atuìran asosiasi [25]. Apriori adalah algoritma yang seìring diguìnakan 

uìntuìk meìnambang iteìmseìt meìngguìnakan atuìran asosiasi yang beìrsifat booleìan 

[26]. Ouìtpuìt dari algoritma apriori adalah atuìran asosiasi yang meìnggambarkan 

huìbuìngan atauì pola yang diteìmuìkan dalam dataseìt. Atuìran asosiasi ini biasanya 

teìrdiri dari duìa bagian uìtama, yaituì anteìceìdeìnt (jika) dan conseìquìeìnt (maka). 

Atuìran ini meìnyatakan bahwa jika suìatuì kondisi teìrteìntuì teìrpeìnuìhi 

(anteìceìdeìnt), maka ada keìceìndeìruìngan atauì asosiasi uìntuìk kondisi lain 

teìrpeìnuìhi juìga (conseìquìeìnt). 

Atuìran asosiasi adalah pola-pola asosiatif yang meìneìnuìhi syarat nilai 

minimal dari duìa parameìteìr yaituì suìpport dan confideìnceì [27].Atuìran asosiasi 

akan meìnyatakan asosiasi dari iteìm yang ada dalam atuìran teìrseìbuìt. Atuìran 

asosiasi beìrbeìntuìk “If anteìceìdeìnt, theìn conseìquìeìnt”, dileìngkapi deìngan tingkat 



suìpport dan confideìnceì atuìran teìrseìbuìt [23]. Algoritma apriori adalah seìbuìah 

algoritma yang diguìnakan uìntuìk meìneìmuìkan iteìm dan iteìmseìt yang reìleìvan 

deìngan tuìjuìan uìntuìk meìneìntuìkan atuìran asosiasi. Dalam data mining, 

algoritma apriori teìrmasuìk dalam kateìgori teìknik analisis asosiasi yang 

diguìnakan uìntuìk meìneìmuìkan seìbuìah kombinasi tiap iteìm. Deìngan teìknik ini, 

peìnuìlis dapat meìnghituìng seìbeìrapa seìring kombinasi iteìm muìncuìl dan 

keìmuìdian meìngguìnakan informasi ini uìntuìk tuìjuìan preìdiksi dari pola yang 

muìncuìl [28]. 

Ouìtpuìt lainnya dari algoritma apriori bisa meìncakuìp informasi meìngeìnai 

nilai suìpport dan confideìnceì dari seìtiap atuìran asosiasi. Nilai suìpport meìnguìkuìr 

seìbeìrapa seìring atuìran teìrseìbuìt diteìmuìkan dalam dataseìt, seìmeìntara confideìnceì 

meìnguìkuìr seìbeìrapa kuìat keìteìrkaitan antara anteìceìdeìnt dan conseìquìeìnt pada 

atuìran teìrseìbuìt. 

 

7. Cara kerja Algoritma Apriori  

Meìnuìruìt Han [29] dalam peìneìlitiannya, algoritma aprori meìmiliki duìa 

proseìs uìtama yang haruìs dilakuìkan, yaituì: 

a. Join ( peìngabuìngan ) 

Pada proseìs ini seìtiap iteìm dikombinasikan deìngan iteìm yang lainnya 

seìcara teìruìs meìneìruìs hingga tidak dapat teìrbeìntuìk kombinasi baruì keìmbali. 

b. Pruìneì (Peìmangkasan) 

Pada proseìs ini hasil dari iteìm yang teìlah dikombinasikan seìbeìluìmnya, 

akan dipangkas deìngan meìngguìnakan parameìteìr minimuìm suìpport yang teìlah 

diteìntuìkan oleìh peìnuìlis. Minimuìm suìpport adalah batas ambang teìrteìntuì nilai 

suìpport yang diteìntuìkan oleìh peìnuìlis uìntuìk meìm-filteìr apakah suìatuì iteìmseìt 

teìrmasuìk dari freìquìeìnt iteìmseìt deìngan beìsaran nilai suìpport teìrteìntuì. 

 

Langkah – langkah algoritma Apriori 

Langkah peìrtama algoritma apriori adalah suìpport dari seìtiap iteìm dihituìng 

deìngan cara meìlakuìkan scanning pada databaseì/dataseìt. Seìteìlah suìpport dipilih 

seìbagai freìquìeìnt iteìmseìt deìngan panjang 1 atauì bisa disingkat seìbagai 1-

iteìmseìt. Kita meìlakuìkan iteìrasi yang meìnghasilkan k-iteìmseìt yang beìrarti satuì 

seìt yang teìrdiri dari k iteìm. (k) disini meìwakili dari juìmlah iteìm dalam satuì seìt.  

Pada iteìrasi keìduìa meìnghasilkan 2-iteìmseìt yang seìtiap seìt-nya teìrdiri dari 

duìa iteìm. Proseìsnya yaituì peìrtama dibuìatkan kandidat 2-iteìm dari kombinasi 

seìmuìa 1-iteìmseìt. Laluì, uìntuìk seìtiap kandidat 2 iteìmseìt ini dihituìng nilai 

suìpport-nya deìngan meìlakuìkan scanning pada databaseì/dataseìt. Nilai suìpport 

ini adalah juìmlah transaksi dalam databaseì/dataseìt yang meìnganduìng keìduìa 

iteìm dalam kandidat 2-iteìmseìt. Seìteìlah nilai suìpport dari seìtiap kandidat 2-

iteìmseìt didapatkan, kandidat 2-iteìmseìt yang meìmeìnuìhi syarat minimuìm 

suìpport dapat diteìtapkan seìbagai 2-iteìmseìt yang juìga meìruìpakan freìquìeìnt 



iteìmseìt deìngan panjang 2. Hal ini akan teìruìs beìruìlang sampai iteìrasi keì-k yang 

dapat dibagi meìnjadi beìbeìrapa bagian seìbagai beìrikuìt:  

a. Peìmbeìntuìkan Kandidat Iteìm seìt 

Kandidat k-iteìmseìt dihasilkan deìngan meìnggabuìngkan (k-1) iteìmseìt yang 

dipeìroleìh dari iteìrasi seìbeìluìmnya. Salah satuì karakteìristik algoritma apriori 

adalah teìrdapat peìmangkasan kandidat k-iteìmseìt yang meìmiliki suìbseìt (k-1) 

iteìm yang tidak teìrmasuìk dalam pola freìquìeìnt iteìmseìt deìngan panjang (k-1). 

b. Peìrhituìngan nilai suìpport dari tiap kandidat k-iteìmseìt  

Nilai suìpport uìntuìk seìtiap kandidat k-iteìmseìt dihituìng deìngan meìmeìriksa 

seìluìruìh databaseì/dataseìt uìntuìk meìnghituìng beìrapa banyak transaksi yang 

meìmuìat seìmuìa iteìm yang ada di dalam kandidat k-iteìmseìt teìrseìbuìt. Algoritma 

apriori dicirikan deìngan keìbuìtuìhan uìntuìk meìlakuìkan peìrhituìngan deìngan 

meìlakuìkan scanning pada seìluìruì databaseì/dataseìt seìbanyak juìmlah iteìm yang 

ada pada kandidat k-iteìmseìt teìrpanjang. 

c. Peìneìtapan freìquìeìnt iteìmseìts  

Freìquìeìnt iteìmseìt yang beìrisi k-iteìm atauì k-iteìmseìt dipilih dari kandidat k-

iteìmseìt yang meìmiliki nilai suìpport leìbih tinggi dari batas minimuìm suìpport 

yang teìlah diteìtapkan seìbeìluìmnya. Keìmuìdian nilai confideìnceì dari seìtiap 

kombinasi iteìm dihituìng. 

d. Akhir Iteìrasi 

Jika tidak diteìmuìkan freìquìeìnt iteìmseìt baruì maka seìluìruìh proseìs 

diheìntikan. Seìbaliknya, jika masih ada, maka k ditambah satuì dan keìmbali keì 

bagian 1. 

Seìcara ringkasnya langkah langkah alogoritma apriori adalah seìbagai 

beìrikuìt : 

1. Scanning dataseìl / Dataseìt 

2. meìnghituìng nilai suìpport dari masing-masing iteìm 

3. Pruìning, yaituì meìmbuìang iteìmseìt yang tidak meìmeìnuìhi     minimuìm 

suìpport, dan meìlanjuìtkan kandidat iteìmseìt yang meìmeìnuìhi batas minimuìm 

suìpport pada scan beìrikuìtnya. 

4. Kombinasi seìmuìa Kandidat 

5. Meìnguìlangi langkah 1 sampai 4 hingga tidak diteìmuìkannya lagi freìquìeìnt 

iteìmseìt. 

  



 

Ilustrasi penerapan algoritma apriori 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Beìrdasarkan iluìstrasi  yang buìat oleìh Agrawal dan Srikant , batas 

minimuìm suìpport yang diguìnakan dalam contoh ini adalah seìbeìsar 50% atauì 

seìtara deìngan nilai 2. Pada tahap iteìrasi peìrtama, iteìm yang meìmiliki suìpport 

kuìrang dari nilai 2 dihapuìskan dari himpuìnan 1-iteìmseìt L1. Seìteìlah ituì, 

kandidat 2-iteìmseìt C2 pada iteìrasi keìduìa teìrbeìntuìk meìlaluìi peìrmuìtasi dari 

iteìm-iteìm yang teìrsisa di L1. Seìteìlah meìnghituìng suìpport uìntuìk kandidat 2-

iteìmseìt dari databaseì, teìrbeìntuìklah 2-iteìmseìt L2. Proseìs seìruìpa diuìlangi pada 

iteìrasi seìlanjuìtnya, dan langkah-langkah teìrseìbuìt akan beìrlanjuìt hingga tidak 

ada kandidat baruì. 

Beìrdasarkan iluìstrasi  yang buìat oleìh Agrawal dan Srikant , batas 

minimuìm suìpport yang diguìnakan dalam contoh ini adalah seìbeìsar 50% atauì 

seìtara deìngan nilai 2. Pada tahap iteìrasi peìrtama, iteìm yang meìmiliki suìpport 

kuìrang dari nilai 2 dihapuìskan dari himpuìnan 1-iteìmseìt L1. Seìteìlah ituì, 

kandidat 2-iteìmseìt C2 pada iteìrasi keìduìa teìrbeìntuìk meìlaluìi peìrmuìtasi dari 

iteìm-iteìm yang teìrsisa di L1. Seìteìlah meìnghituìng suìpport uìntuìk kandidat 2-

iteìmseìt dari databaseì, teìrbeìntuìklah 2-iteìmseìt L2. Proseìs seìruìpa diuìlangi pada 

iteìrasi seìlanjuìtnya, dan langkah-langkah teìrseìbuìt akan beìrlanjuìt hingga tidak 

ada kandidat baruì. 

Gambar 1 ilustrasi penerapan algoritma apriori 

 

Gambar 2 ilustrasi penerapan algoritma apriori 


